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2.2.4. Partitionnement de graphe

Suivant 1@lgorithme MCL (Markov Cluster algorithm) de Stijn van Dongen
(van Dongen, 2000), pour des graphes de grande taille, VisuGraph propose un
partitionnement de | @nsemble des sommets, ce qui conduit ~ travailler sur un graphe
rZduit plus facilement manipulable et plus clair. La limitation du nombre de
sommets " afficher amZiore la rapiditZ d@xZcution. Chaque classe peut stre
visualisZe soit s7parZment, soit avec ses connecteurs la liant aux autres classes, soit
dans le contexte gZnZral reconstruit, = partir du graphe partiel, en figeant un
reprZsentant par classe.

La technique de partitionnement de Markov (MCL) repose sur uneidZe smple:
un parcours al Zatoire d@ne partie dense d@in graphe a peu de risque de quitter cette
partie dense avant d@voir visitZ bon nombre de ses sommets. Plut™ que de simuler
des marches al Zataires, |@lgorithme propose d@tudier le flux du graphe en se basant
sur un processus de Markov. La matrice de transition est successivement AevZe " la
puissance e (simulant e marches) puis normalisZe.

L Gl gorithme proposZ converge vers un point fixe ou vers un Aat rZcurrent. Les
composantes connexes du graphe induit par la matrice finale sont les classes de la
partition.

Soit M lamatrice deJacence du graphe G = (V, E), ele facteur d@xpansuon et
r le facteur d@nflation. Les diffZrentes Zapes de |@lgorithme sont dZcrites ci-
dessous :

- M est AevZe” lapuissance e.

- Chague 2Zment de la matrice (poids) est AevZ" lapuissancer.

- Chaque poids est ensLiite d|V|sZpar le poidstotal de laligne (normalisation).

- L@l gorithme est rZitZrZ tant qu@ucun point fixe ou Aat rZcurrent n(dst atteint.

Lafigure 3 montre le partitionnement rZalisZ” partir d@n graphe de grande taille.

Figure 3. ReprZsentation des diffZrentes classes puis visualisation partielle du
graphe.



