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2.2.4. Partitionnement de graphe 

Suivant lÕalgorithme MCL (Markov Cluster algorithm) de Stijn van Dongen 
(van Dongen, 2000), pour des graphes de grande taille, VisuGraph propose un 
partitionnement de lÕensemble des sommets, ce qui conduit ˆ  travailler sur un graphe 
rŽduit plus facilement manipulable et plus clair. La limitation du nombre de 
sommets ˆ  afficher amŽliore la rapiditŽ dÕexŽcution. Chaque classe peut • tre 
visualisŽe soit sŽparŽment, soit avec ses connecteurs la liant aux autres classes, soit 
dans le contexte gŽnŽral reconstruit, ˆ  partir du graphe partiel, en figeant un 
reprŽsentant par classe. 

La technique de partitionnement de Markov (MCL) repose sur une idŽe simple : 
un parcours alŽatoire dÕune partie dense dÕun graphe a peu de risque de quitter cette 
partie dense avant dÕavoir visitŽ bon nombre de ses sommets. Plut™t que de simuler 
des marches alŽatoires, lÕalgorithme propose dÕŽtudier le flux du graphe en se basant 
sur un processus de Markov. La matrice de transition est successivement ŽlevŽe ˆ  la 
puissance e (simulant e marches) puis normalisŽe. 

LÕalgorithme proposŽ converge vers un point fixe ou vers un Žtat rŽcurrent. Les 
composantes connexes du graphe induit par la matrice finale sont les classes de la 
partition. 

Soit M la matrice dÕadjacence du graphe G = (V, E), e le facteur dÕexpansion et 
r le facteur dÕinflation. Les diffŽrentes Žtapes de lÕalgorithme sont dŽcrites ci-
dessous : 

- M est ŽlevŽe ˆ  la puissance e. 
- Chaque ŽlŽment de la matrice (poids) est ŽlevŽ ˆ  la puissance r. 
- Chaque poids est ensuite divisŽ par le poids total de la ligne (normalisation). 
- LÕalgorithme est rŽitŽrŽ tant quÕaucun point fixe ou Žtat rŽcurrent nÕest atteint. 
 

La figure 3 montre le partitionnement rŽalisŽ ˆ  partir dÕun graphe de grande taille. 
 

  

 
Figure 3. ReprŽsentation des diffŽrentes classes puis visualisation partielle du 
graphe. 
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