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dÕapprentissage, les exemples ne sont pas per•us comme des points dans un m•me 

Notre proposition tente donc de permettre une indexation d'images 
photographiques personnelles en s'inspirant de (Mooney 1995), tout en visant un 
bons rŽsultats sur un ensemble rŽduit d'exemples et contre-exemples 
d'apprentissage. 

3. Apprentissage ˆ  base de rŽgular itŽs non supervisŽes  

3.1. Description gŽnŽrale 

La Figure 1 schŽmatise lÕapprentissage tel que nous lÕenvisageons : lÕapprenant  
(syst•me informatique) est soumis ˆ  un flux (1) de donnŽes, ces donnŽes nÕŽtant pas 
gŽnŽrŽes alŽatoirement, elles poss•dent certaines rŽgularitŽs que lÕapprenant 
dŽcouvre : dÕabord, des rŽgularitŽs simples (2) impliquant un petit nombre de traits, 
puis ces rŽgularitŽs sont utilisŽes pour construire des traits plus complexes, de 
mani•re hiŽrarchique (3). Lorsque lÕapprenant poss•de les reprŽsentations 
nŽcessaires, lÕapprentissage supervisŽ peut avoir lieu : les rŽgularitŽs per•ues 
influent positivement ou nŽgativement sur la dŽtection de certains concepts (4). Par 
exemple, une fl•che Ô+Õ dans la figure 1 signifie quÕune rŽgularitŽ est frŽquemment 
prŽsente dans les instances de Terme_2 par exemple. Par consŽquent, dŽcouvrir 
cette rŽgularitŽ dans un exemple inconnu renforcera la certitude que cet exemple est 
une instance de ce terme. A lÕinverse, une fl•che Ô-Ô signifie quÕune rŽgularitŽ nÕest 
pas statistiquement liŽe ˆ  un terme. 
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Figure 1. Processus d'annotation. 
LÕidŽe centrale de cette vision de lÕapprentissage est quÕune rŽgularitŽ connue 

devient, lorsquÕelle est prŽsente, une nouvelle dimension qui remplace les 
dimensions dont cette rŽgularitŽ est formŽe. Contrairement ˆ  la plupart des mod•les 
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